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บทคัดย่อ 
กำรวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้ำงตัวแบบและเปรียบเทียบประสิทธิภำพของตัวแบบส ำหรับกำร

พยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย ด้วยเทคนิคกำรท ำเหมืองข้อมูล 4 เทคนิค ได้แก่ เทคนิคกำรถดถอยเชิง
เส้น เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียม เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน โดยใช้ข้อมูล
ปัจจัยที่ส่งกระทบต่อรำคำน้ ำมันดีเซล ตั้งแต่เดือนมกรำคม ปี พ.ศ.2560 ถึงเดือนธันวำคม ปี พ.ศ.2565 รวมทั้งสิ้น 
72 เดือน ผลกำรวิจัยพบว่ำ เทคนิคที่มีควำมหมำะสมที่สุดส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล 
คือเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน โดยให้ค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสองเฉลี่ย เท่ำกับ 0.320 ค่ำรำกที่สองของ
ควำมคลำดเคลื่อนเฉลี่ยก ำลังสอง เท่ำกับ 0.566 ค่ำควำมคลำดเคลื่อนสัมบูรณ์ เท่ำกับ 0.182 ค่ำควำมคลำด
เคลื่อนก ำลังสองเท่ำกับ 0.483 ซึ่งมีค่ำควำมคลำดเคลื่อนน้อยที่สุดเมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ และให้ค่ำสัมประสิทธิ์
กำรตัดสินใจพหุคูณ สูงที่สุดเมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ ซึ่งมีค่ำเท่ำกับ 98.50%  
ค าส าคัญ: 1) รำคำน้ ำมันดีเซล 2) เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น 3) เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียม 4) เทคนิคเพื่อน
บ้ำนใกลท้ี่สุด 5) เทคนิคซัพพอรต์เวกเตอร์แมชชีน 

Abstract 
This research aims to compare the performance of models for diesel price forecasting in 

Thailand using four data mining techniques: linear regression, artificial neural network, k-nearest 
neighbors, and support vector machine. It utilizes data on factors affecting diesel oil prices from 
January 2017 to December 2022, totaling 72 months. The research findings indicate that the 
most suitable technique for building a diesel price forecasting model is Support Vector Machines, 
with Mean Squared Error (MSE) of 0 . 3 2 0 , Root Mean Squared Error (RMSE) of 0 . 5 6 6 , Mean 
Absolute Error (MAE) of 0 . 1 82 , and Squared Error (SE) of 0 . 4 83 , demonstrating the least error 
compared to other techniques and the highest R-squared of 98.50%.  
Keywords: 1) Diesel Price 2) Linear Regression 3) Neural Network 4) k-Nearest Neighbors 5) 
Support Vector Machines 
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บทน า 
น้ ำมันเป็นปัจจัยส ำคัญในกำรขับเคลื่อนเศรษฐกิจทั้งในระดับท้องถิ่นและระดับชำติ เนื่องจำกมีบทบำท

ส ำคัญในกำรด ำรงชีวิตประจ ำวันของประชำชนทุกคน และมีผลต่อกำรพัฒนำเศรษฐกิจในรูปแบบต่ำงๆ เมื่อมีกำร
เจริญเติบโตทำงเศรษฐกิจสูงขึ้น ควำมต้องกำรใช้น้ ำมันเชื้อเพลิงในชีวิตประจ ำวันและในกำรพัฒนำเศรษฐกิจจะ
เพิ่มขึ้นตำมไปด้วย หำกสภำพกำรผลิตน้ ำมันไม่พร้อมทันต่อกำรต้องกำรที่เพิ่มขึ้นนี้ จะท ำให้รำคำน้ ำมันสูงขึ้น 
ในขณะที่เมื่ออัตรำกำรเจริญเติบโตของเศรษฐกิจอยู่ในระดับต่ ำ ซึ่งน ำมำซึ่งสภำพกำรผลิตน้ ำมันที่มำกกว่ำควำม
ต้องกำรของตลำด รำคำน้ ำมันอำจลดลง แต่ในปัจจุบันพบว่ำรำคำน้ ำมันในตลำดเศรษฐกิจของประเทศไทยมี
ควำมแปรผันไม่คงที่ ซึ่งส่งผลกระทบต่อด้ำนเศรษฐกิจทั้งในภำครำชกำรและภำคเอกชน โดยส่งผลให้ประชำชนที่
มีรำยได้ต่ ำต้องปรับเปลี่ยนกำรด ำรงชีวิตใหม่เพื่อให้สำมำรถรับมือกับควำมแพงของน้ ำมันได้ นอกจำกนี้ รัฐบำลยัง
ต้องมีกำรเตรียมกำรรับมือกับปัญหำอัตรำกำรเจริญเติบโตของเศรษฐกิจที่ขยำยตัวสูงขึ้นด้วยกำรวำงแผนนโยบำย
ที่เหมำะสมในกำรบรรเทำผลกระทบที่เกิดขึ้นจำกควำมแปรผันของรำคำน้ ำมันในตลำดและกำรสนับสนุน
ประชำชนที่มีรำยได้ต่ ำในกำรด ำรงชีวิตให้มีควำมมั่นคงและเหมำะสม (มยุรี เกศำกิจ, 2562) 
 ดังนั้นผู้วิจัยได้สนใจศึกษำกำรสร้ำงตัวแบบและเปรียบเทียบประสิทธิภำพของตัวแบบส ำหรับกำร
พยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย โดยใช้เทคนิคกำรประมำณค่ำ 4 เทคนิคมำท ำกำรสร้ำงตัวแบบกำร
พยำกรณ์ที่ได้มำจำกกำรศึกษำงำนวิจัยที่เกี่ยวข้องกับงำนวิจัยในครั้งนี้ ซึ่งได้แก่ เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น 
(Linear Regression) เทคนิคโครงข่ำยประสำท (Neural Network) เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest 
Neighbors: k-NN) และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines : SVM ) เพื่อหำตัวแบบ
ที่เหมำะสมส ำหรับกำรน ำไปใช้ในกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล เพื่อช่วยให้หน่วยงำนที่เก่ียวข้อง
ที่ยังต้องพึ่งพำกำรใช้น้ ำมันดีเซลในกำรประกอบธุรกิจพร้อมรับมือกันกำรผันผวนของรำคำน้ ำมันดีเซลที่เกิดขึ้น
อย่ำงต่อเนื่อง 
 
การทบทวนวรรณกรรม  
 กำรเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning) เป็นกระบวนกำรที่ระบบคอมพิวเตอร์สำมำรถเรียนรู้และ
ปรับปรุงกำรปฏิบัติตำมข้อมูลหรือประสบกำรณ์ที่มีอยู่ โดยไม่ต้องโปรแกรมใหม่หรือมีกำรค ำนวณทำง
คณิตศำสตร์โดยตรงจำกผู้ใช้หรือผู้พัฒนำต่ำง ๆ โดยแบ่งชุดข้อมูลออกเป็นสองส่วนหลัก คือ ชุดข้อมูลกำรเรียนรู้ 
(Training Set) ซึ่งเป็นข้อมูลที่ถูกน ำไปฝึกเครื่อง และชุดข้อมูลทดสอบ (Test Set) ซึ่งใช้ส ำหรับกำรประเมิน
ประสิทธิภำพของระบบในกำรท ำนำย ซึ่งกำรเรียนรู้ของเคร่ืองมีหลำกหลำยแบบ โดยขึ้นอยู่กับลักษณะของข้อมูล 
โดยเฉพำะกำรเรียนรู้แบบมีผู้สอน (Supervised Learning) ซึ่งเป็นกำรเรียนรู้แบบกำรจ ำแนกประเภทของข้อมูล 
(Classification) ในกำรเรียนรู้แบบมีผู้สอน โมเดลจะถูกฝึกด้วยชุดข้อมูลที่มีข้อมูลตัวอย่ำง (Examples) และ
ค ำตอบที่ถูกต้อง (Labels) เพื่อให้เครื่องเรียนรู้จ ำแนกประเภทของข้อมูลและสร้ำงโมเดลที่สำมำรถท ำนำยค ำตอบ
ส ำหรับข้อมูลใหม่ (สมำคมโปรแกรมเมอร์ไทย, 2565) 
 กำรวิเครำะห์แบบ Linear Regression เป็นหนึ่งในเทคนิคหลักในกำรเรียนรู้ของเครื่อง (Machine 
Learning) ที่ใช้ในกำรวิเครำะห์และท ำนำยควำมสัมพันธ์ระหว่ำงตัวแปรอิสระ (Independent variables) กับตัว
แปรตำม (Dependent variable) ที่มีลักษณะเป็นตัวแปรต่อเนื่อง โดยมีควำมสมมำตรเป็นเส้นตรง (Linear 
relationship) ระหว่ำงตัวแปรทั้งสอง ซึ่งมักจะถูกใช้งำนในหลำยด้ำนต่ำงๆ อำทิเช่น กำรท ำนำยรำคำของสินค้ำ 
กำรวิเครำะห์ข้อมูลทำงกำรเงิน เป็นต้น (สถำบันนวัตกรรมและธรรมำภิบำลข้อมูล, 2565) 
 มำรุต  จ ำลอง และคณะ (2561) ได้ศึกษำงำนวิจัย เรื่อง กำรศึกษำปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อรำคำน้ ำมัน
ส ำเร็จรูปดีเซลและกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย ผลกำรศึกษำพบว่ำ อัตรำภำษีสรรพสำมิต (บำท
ต่อลิตร) (TAX) กองทุนน้ ำมันเชื้อเพลิง (FUND) ดัชนีรำคำผู้บริโภค (CPI) และ รำคำน้ ำมันดีเซลในตลำดสิงคโปร์ 
(ดอลลำร์สหรัฐฯ/บำร์เรล) (HSD_S) มีควำมสัมพันธ์ในทิศทำงเดียวกันกับรำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทยซึ่ง
เป็นไปตำมสมมติฐำนที่ก ำหนดไว้อย่ำงมีนัยส ำคัญทำงสถิติ ณ ระดับควำมเชื่อมั่นร้อยละ 95  
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 พิศำล สำมัง (2563) ได้ศึกษำวิจัยเรื่อง กำรพยำกรณ์กำรบริโภคน้ ำมันส ำเร็จรูปกลุ่มหลักของประเทศ
ไทยด้วยเทคนิคกำรเรียนรู้ของเครื่อง ผลกำรศึกษำพบว่ำตัวแบบผสม SARIMAX-ANN-SVR-RANSAC-REG ตัว
แบบผสม SARIMAX-ANN-RANSAC-REG และตัวแบบผสม SARIMAX-SVR มีควำมแม่นย ำสูงและเหมำะสมที่สุด
ในกำรพยำกรณ์ปริมำณกำรบริโภคน้ ำมันดีเซล น้ ำมันเบนซิน และน้ ำมันเครื่องบิน ตำมล ำดับ และมีค่ำ MAPE 
เท่ำกับ 2.2785% 1.9966% และ 3.5055% ตำมล ำดับ จำกงำนวิจัยที่เกี่ยวข้อง ผู้วิจัยได้ประยุกต์ใช้ตัวแปรที่
เกี่ยวข้องในกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล คือ รำคำ ณ โรงกลั่น (EX-REFIN) ภำษีสรรพสำมิต (TAX) กองทุน
น้ ำมันเชื้อเพลิง (Oil Fund)  กองทุนเพื่อส่งเสริมกำรอนุรักษ์พลังงำน (CONSV. FUND) ค่ำกำรตลำด (WS&VAT) 
รำคำน้ ำมันดิบดูไบ (Dubai Crude Oil) และอัตรำแลกเปลี่ยนดอลลำร์ (Rale Ex) เพื่อใช้ในกำรสร้ำงตัวแบบ
ส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล เพื่อเป็นแนวทำงในกำรท ำกำรศึกษำและพยำกรณ์ทำงด้ำนรำคำน้ ำมัน
ดีเซลให้กับหน่วยงำนหรือบุคคลที่เกี่ยวข้องทั้งภำครัฐและเอกชนที่ยังต้องพึ่งพำกำรใช้น้ ำมันดีเซลในกำรประกอบ
ธุรกิจ 
 
วิธีด าเนินการ  

งำนวิจัยนี้มีกรอบแนวคิดส ำคัญเพื่อสร้ำงตัวแบบและเปรียบเทียบประสิทธิภำพของเทคนิคเหมืองข้อมูลที่
ใช้ส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล เพื่อช่วยให้หน่วยงำนที่เกี่ยวข้องเตรียมพร้อม
รับมือกันกำรผันผวนของรำคำน้ ำมันดีเซล โดยมีขั้นตอนกำรด ำเนินงำน เริ่มจำกกำรเก็บรวบรวมข้อมูลจำก
ส ำนักงำนนโยบำยและแผนพลังงำน กระทรวงพลังงำน และน ำมำท ำควำมสะอำดข้อมูล เพื่อเตรียมควำมพร้อม
ของข้อมูลก่อนที่จะมีกำรวิเครำะห์ จำกนั้นท ำกำรสร้ำงตัวแบบส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล โดยใช้
เทคนิคกำรท ำเหมืองข้อมูลและเปรียบเทียบประสิทธิภำพของตัวแบบเพื่อหำตัวแบบที่มีควำมเหมำะสมส ำหรับ
น ำไปใช้พยำกรณ์ต่อไป ดังแสดงในภำพที่ 1 

 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที 1 ขั้นตอนวิธีกำรด ำเนินงำนวิจัย 
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ข้อมูลที่ผู้วิจัยได้น ำชุดข้อมูลมำวิเครำะห์ตำมมำตรฐำนในกำรท ำเหมืองข้อมูล (Cross Standard Process for 
Data Mining : CRISP-DM) ส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบ กำรเพิ่มประสิทธิภำพของตัวแบบและเปรียบเทียบเทคนิค
เหมืองข้อมูลส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล ซึ่งประกอบไปด้วย 6 ขั้นตอนดังนี้ 

1. กำรท ำควำมเข้ำใจปัญหำ (Business Understanding) เนื่องด้วยสถำนกำรณ์เศรษฐกิจของประเทศ
ไทยท ำให้เห็นว่ำรำคำน้ ำมันดีเซลนั้นมีควำมผันผวนอย่ำงมำกทั้งทำงตรงและทำงอ้อมและอีกหลำยเหตุผลที่ส่งผล
ให้รำคำน้ ำมันดีเซลเปลี่ยนแปลง ไม่ว่ำจะเป็นกำรตรึงรำคำของรัฐบำล กำรปรับโครงสร้ำงรำคำน้ ำมัน รำคำ
น้ ำมันดิบลดลง หรือตำมช่วงเวลำฤดูกำล ล้วนส่งผลต่อกำรขับเคลื่อนเศรษฐกิจของภำครัฐและกำรลงทุนของ
ภำคเอกชน และจำกควำมผันผวนของรำคำน้ ำมันดิบในตลำดโลกที่เป็นปัจจัยในกำรผลิตน้ ำมันส ำเร็จรูปที่
ประเทศไทยมีควำมต้องกำรใช้อย่ำงมำกโดยเฉพำะน้ ำมันดีเซลท ำให้รำคำน้ ำมันดีเซลผันผวนตำมกันและส่งผล
กระทบต่อกัน จึงท ำให้ผู้วิจัยมีควำมสนใจและต้องกำรศึกษำถึงปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อรำคำน้ ำมันส ำเร็จรูปดีเซล
และกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย โดยคำดว่ำผลกำรศึกษำนี้จะเป็นแนวทำงในกำรท ำกำรศึกษำ
และพยำกรณ์ทำงด้ำนรำคำน้ ำมันดีเซลให้กับหน่วยงำนหรือบุคคลที่เกี่ยวข้องทั้งภำครัฐและเอกชนที่ยังต้องพึ่งพำ
กำรใช้น้ ำมันดีเซลในกำรประกอบธุรกิจหรือขับเคลื่อนเศรษฐกิจตลอดจนกำรรับมือของกำรผันผวนของรำคำ
น้ ำมันดีเซลที่เกิดข้ึนอย่ำงต่อเนื่อง 
 2. กำรท ำควำมเข้ำใจเกี่ยวกับข้อมูล (Data Understanding) ผู้วิจัยได้ด ำเนินกำรรวบรวมข้อมูลที่ได้
จำกส ำนักงำนนโยบำยและแผนพลังงำน กระทรวงพลังงำน (www.dmf.go.th) ที่ถูกจัดเก็บในรูปแบบรำยเดือน 
ตั้งแต่วันที่ 1 เดือนมกรำคม 2560 ถึงวันที่ 31 เดือนธันวำคม พ.ศ. 2565 จ ำนวนทั้งสิ้น 72 แถว ที่ถูกจัดเก็บไว้ใน
รูปแบบไฟล์ Excel ส ำหรับข้อมูลที่น ำใช้ในกำรวิเครำะห์นี้ คือปัจจัยที่ส่งผลต่อรำคำน้ ำมันดีเซล จ ำนวน 8 ตัวแปร 
ประกอบไปด้วย วัน/เดือน/ปี (DATE),  รำคำ ณ โรงกลั่น (EX-REFIN) ภำษีสรรพสำมิต (TAX) กองทุนน้ ำมัน
เชื้อเพลิง (Oil Fund)  กองทุนเพื่อส่งเสริมกำรอนุรักษ์พลังงำน (CONSV. FUND) ค่ำกำรตลำด (WS&VAT) รำคำ
น้ ำมันดิบดูไบ (Dubai Crude Oil) และอัตรำแลกเปลี่ยนดอลลำร์ (Rale Ex) ดังแสดงในตำรำงที่ 1 
 
ตารางที่ 1 ข้อมูลที่ใช้ในกำรสร้ำงตัวแบบพยำกรณ์ 

ล าดับ ตัวแปร ค าอธิบาย ประเภทข้อมูล 
1 DATE ด้วย วัน/เดือน/ป ี integer 
2 EX-REFIN รำคำ ณ โรงกลั่น Real 
3 TAX ภำษีสรรพสำมิต Real 
4 Oil Fund กองทุนน้ ำมันเชื้อเพลิง Real 
5 CONSV. FUND กองทุนเพื่อส่งเสริมกำรอนุรักษ์พลังงำน Real 
6 WS&VAT ค่ำกำรตลำด Real 
7 Dubai Crude Oil รำคำน้ ำมันดิบดูไบ Real 
8 Rale Ex อัตรำแลกเปลี่ยนดอลลำร์ Real 
9 RETAIL รำคำน้ ำมันดีเซล Real 

  
 3. กำรเตรียมข้อมูล (Data Preparation) ขั้นตอนเตรียมข้อมูลเป็นขั้นตอนที่ท ำให้เกิดควำมเชื่อมั่นใน
คุณภำพข้อมูลที่น ำมำใช้ แสดงถึงควำมเชื่อมั่นของข้อมูลก่อนจะน ำไปสร้ำงตัวแปร ซึ่งตัวแปรที่น ำมำวิจัยครั้งนี้
ประยุกต์จำกกำรทบทวนวรณกรรมที่เกี่ยวข้องที่เคยมีกำรศึกษำได้แก่ มำรุต  จ ำลอง และคณะ (2561), พิศำล 
สำมัง (2563) ผู้วิจัยได้คัดเลือกปัจจัยจ ำนวน 7  ตัวแปร ประกอบด้วย 1) รำคำ ณ โรงกลั่น  2) ภำษีสรรพสำมิต 
3) กองทุนน้ ำมันเชื้อเพลิง 4) กองทุนเพื่อส่งเสริมกำรอนุรักษ์พลังงำน 5) ค่ำกำรตลำด 6) รำคำน้ ำมันดิบดูไบ และ 
7) อัตรำแลกเปลี่ยนดอลลำร์ 
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 3.1 กำรน ำข้อมูลส ำหรับกำรวิเครำะห์โดยรวบรวมข้อมูลทุติยภูมิจำกส ำนักงำนนโยบำยและแผน
พลังงำน กระทรวงพลังงำน และอัตรำแลกเปลี่ยนเงินตรำ จำกธนำคำรแห่งประเทศไทย รูปแบบไฟล์ Excel และ
น ำข้อมูลมำท ำกำรประมวลผลในโปรแกรม RapidMiner Studio 
 3.2 กำรท ำควำมสะอำดข้อมูลไม่พบข้อมูลสูญหำย (Missing Data) ของทุกแอตทริบิวต์  ในช่วงเวลำที่
รวบรวมในกำรศึกษำกำรพยำกรณ์ 
 3.3 กำรก ำหนดหน้ำที่ให้แต่ละแอตทริบิวต์เพื่อไปใช้ในกำรวิเครำะห์ให้แต่ละแอตทริบิวต์ โดยก ำหนดแอ
ตทริบิวต์วันที่เก็บข้อมูล (Date) ให้ท ำหน้ำที่เป็นไอดี (ID) และก ำหนดแอตทริบิวต์รำคำน้ ำมันดีเซลให้ท ำหน้ำที่
เป็นตัวแปรตำม (Label) ที่ใช้ส ำหรับกำรพยำกรณ์ ส ำหรับแอตทริบิวต์ที่เหลือจะมีกำรก ำหนดหน้ำที่ให้เป็นตัว
แปรอิสระ 
 4. กำรสร้ำงแบบจ ำลอง (Modeling) 
 ขั้นตอนนี้เป็นกำรสร้ำงแบบจ ำลอง ผู้วิจัยได้ใช้โปรแกรม RapidMiner Studio  มำท ำกำรสร้ำงตัวแบบ
ส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล ด้วยเทคนิคกำรท ำเหมืองข้อมูล 4 เทคนิค ได้แก่ เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น 
(Linear Regression) เทคนิคโครงข่ำยประสำท (Neural Network) เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest 
Neighbors) และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines : SVM ) 

4.1 เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) เป็นอธิบำยกำรศึกษำควำมสัมพันธ์ระหว่ำงตัวแปร
อิสระ 1 ตัว กับตัวแปรตำม 1 ตัว คล้ำยกับกำรวิเครำะห์สหสัมพันธ์ ต่ำงกันที่กำรวิเครำะห์สหสัมพันธ์ไม่ได้ระบุว่ำ
ตัวแปรตัวใดเป็นตัวแปรต้น และตัวแปรใดที่เป็นตัวแปรตำม นอกจำกจะทรำบควำมสัมพันธ์ระหว่ำงตัวแปรทั้ง
สองแล้ว ยังสำมำรถน ำค่ำของตัวแปรต้นเหตุไปท ำนำยหรือพยำกรณ์ตัวแปรที่เป็นผลได้ โดยกำรค ำนวณจำกค่ำ x 
และ y ที่มีควำมสัมพันธ์กันจะใช้สมกำรของกำรถดถอยเชิงเส้นเชิงพห ุคือ 

    Y = β0 + β1x1+β2X2 +…+βkXk+ ε 

     โดยที่     Y         คือ  ตัวแปรตำม 
      X         คือ  ตัวแปรอิสระ 
    β0,β1,β2,…,βk    คือ  พำรำมิเตอร์ 
      ε         คือ  ควำมคลำดเคลื่อน 
 

 4.2 เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียม (Neural Network) เป็นโมเดลทำงคณิตศำสตร์ ส ำหรับกำร
ประมวลผลสำรสนเทศ เพื่อจ ำลองกำรท ำงำนของเครือข่ำยประสำทในสมองมนุษย์ ด้วยวัตถุประสงค์ที่จะสร้ำง
เครื่องมือซึ่งมีควำมสำมำรถในกำรเรียนรู้กำรจดจ ำแบบรูป (Pattaern Recognition) และกำรอุปมำนควำมรู้
(Knowledge Deduction) เช่นเดียวกับควำมสำมรถที่มีในสมองมนุษย์ ซึ่งสำมำรถประยุกต์ใช้กับกำรพยำกรณ์
ในหลำยรูปแบบที่มีควำมซับซ้อนได้ดี 

  
 
 

 
 
 
 

 

ภาพที 2 เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียม 
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 4.3 เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest Neighbors) เป็นเทคนิคที่ใช้ในกำรจ ำแนกประเภทข้อมูล 
โดยจะใช้หลักกำรเปรียบเทียบควำมคล้ำยคลึงกันของข้อมูลที่เลือกกับข้อมูลอ่ืนๆ ว่ำมีควำมคล้ำยคลึงหรือ
ใกล้เคียงกับข้อมูลใดมำกที่สุด k ตัว จำกนั้นจะท ำกำรพยำกรณ์ว่ำค ำตอบของข้อมูลที่เลือกนั้นควีเป็นค ำตอบกับ
ข้อมูลที่อยู่ใกล้ที่สุดของ k  
 
 

 
 
 
 
 
 
 

ภาพที 3 เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด 
 

 4.4 เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines : SVM ) เป็นกำรจ ำลองกำรเรียนรู้
ของเครื่องแบบผู้สอนที่ใช้ในกำรแบ่งข้อมูลออกเป็นประเภทต่ำงๆ ที่ได้ก ำหนดไว้ซึ่งตัวแบบจ ำลองนั้นมีรูปแบบ
กำรท ำงำน คือ สร้ำงตัวจ ำแนกประเภท (Hyperplane) ซึ่งกำรหำระนำบเกินอำจเจอปัญหำ Overfitting ได้ 
ดังนั้น เพื่อที่จะเลือกระนำบเกินที่มีควำมเหมำะสม (Optimal Hyperplane) ที่ใช้ระยะขอบที่มำกที่สุด 
(Maximized Margin) เป็นเกณฑ์ในกำรเลือกระนำบเกินให้มีควำมเหมำะสม 
 5. กำรทดสอบประสิทธิภำพ (Evaluation)  

หลังจำกที่ได้สร้ำงตัวแบบขึ้นมำได้แล้ว ขั้นตอนถัดมำจะต้องท ำกำรวัดประสิทธิภำพกำรจ ำแนกประเภท
ข้อมูลของตัวแบบที่สร้ำงได้ ก่อนที่จะน ำตัวแบบไปใช้ในกำรพยำกรณ์ ส ำหรับงำนวิจัยนี้ ผู้วิจัยได้ใช้เกณฑ์ในกำร
วัดค่ำควำมแม่นย ำของตัวแบบซึ่งมี 5 วิธี ประกอบด้วย 
 5.1 ค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสองเฉลี่ ย (Mean Squared Error: MSE) เป็นกำรวัดค่ำควำม
คลำดเคลื่อนโดยกำรน ำค่ำควำมคลำดเคลื่อนมำยกก ำลังแล้วน ำไปหำค่ำเฉลี่ย ในกำรวัดค่ำควำมแม่นย ำจำก
วิธีกำรนี้ยิ่งค่ำที่ได้มีค่ำน้อยแสดงว่ำตัวแบบที่ได้จะมีควำมแม่นย ำมำก โดยมีสูตรดังนี้ 
 
 

MSE= 
1

n
∑ (yt-ŷt)

2
n

t=1
 

 

โดยที่ n คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช้ 
       yt คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ 
       ŷ  คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่เวลำ t ใด 
 
 5.2 ค่ำรำกที่สองของควำมคลำดเคลื่อนเฉลี่ยก ำลัง (Root Mean Squared Error: RMSE) เป็นวิธีกำร
วัดค่ำควำมคลำดเคลื่อนแบบมำตรฐำน ซึ่งนิยมใช้กันอย่ำงแพร่หลำย โดยมีสมกำรที่ใช้ในกำรวัดค่ำควำมแม่นย ำ
จำกวิธีกำรนี้ยิ่งค่ำ RMSE ที่ได้ค่ำน้อยแสดงว่ำตัวแบบที่ได้จะมีควำมแม่นย ำมำก โดยมีสูตรดังนี้ 
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RMSE =  √
1

n
∑ (yt-ŷt)

2n
t=1  

 

โดยที่ n  คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช ้
        yt คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ 
        ŷ  คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่เวลำ t ใด 
  

5.3 ค่ำคลำดเคลื่อนสัมบูรณ์ (Absolute Error: AE) กำรน ำค่ำควำมคลำดเคลื่อนมำหำค่ำสัมบูรณ์ โดยมี
สูตรดังนี้ 

AE = |(yt-ŷt)| 
 
โดยที่ n   คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช ้
        yt  คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ 
        ŷ   คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่เวลำ t ใด 
 
 5.4 ค่ำคลำดเคลื่อนยกก ำลังสอง (Square Error: SE) คือกำรน ำค่ำควำมคลำดเคลื่อนมำยกก ำลังสอง 
โดยมีสูตรดังนี้ 

SE = |(yt-ŷt)|
2 

 

โดยที่ n  คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช ้
       yt  คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ 
       ŷ   คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่เวลำ t ใด 
 
 5.5 สัมประสิทธิ์กำรตัดสินใจ (Coefficient of Determination: R2) คือ สัดส่วนที่ตัวแปรอิสระสำมำรถ
อธิบำยกำรเปลี่ยนแปลงของตัวแปรตำมได้ ดังนั้นถ้ำ R2 มีค่ำมำกแสดงว่ำตัวแปรตำมและตัวแปรอิสระ มี
ควำมสัมพันธ์กันมำกหรือแสดงว่ำตัวแปรอิสระของสมกำรควำมถดถอยนั้นสำมำรถอธิบำยกำรเปลี่ยนแปลงของ
ตัวแปรตำมได้มำก โดยมีสูตรดังนี้ 
 

R2  =  1 - (
∑ (y - ŷ)2

∑ (y - y ̅)2
) 

 

โดยที่ n  คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช ้
       yt  คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ 
       ŷ   คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่เวลำ t ใด 
 
 6. กำรน ำไปใช้งำน (Deployment) ผลลัพธ์ที่ได้จำกกำรวิเครำะห์ข้อมูลในครั้งนี้จะได้ตัวแบบที่
เหมำะสมส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล เพื่อสนับสนุนให้หน่วยงำนที่เกี่ยวข้องสำมำรถ
น ำไปใช้ในกำรวิเครำะห์รำคำน้ ำมัน และเตรียมพร้อมรับมือกับควำมผันผวนของรำคำน้ ำมันดีเซลที่จะเกิดขึ้นใน
อนำคต และนอกจำกนี้ยังสำมำรถน ำผลกำรวิจัยในครั้งนี้ไปพัฒนำต่อยอดในกำรสร้ำงระบบสำรสนเทศส ำหรับ
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กำรพยำกรณ์เกี่ยวกับรำคำน้ ำมัน โดยอำจเพิ่มปัจจัยในส่วนอ่ืน ที่ยังไม่ได้น ำมำศึกษำในครั้งนี้ เพื่อให้มีควำม
แม่นย ำส ำหรับกำรพยำกรณ์มำกยิ่งขึ้น 
 
ผลการศึกษา  

ผู้วิจัยได้ท ำกำรสร้ำงตัวแบบและเปรียบเทียบค่ำที่ทดสอบประสิทธิภำพของตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำ
น้ ำมันดีเซลด้วยเทคนิคกำรท ำเหมืองข้อมูลทั้ง 4 เทคนิค ได้แก่ เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) 
เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียม (Neural Network) เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest Neighbors)  และ
เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines) และท ำกำรทดสอบประสิทธิภำพของกำร
ประมำณค่ำด้วยค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสองเฉลี่ย (Mean Squared Error)ค่ำรำกที่สองของควำมคลำดเคลื่อน
เฉลี่ยก ำลังสอง (Root Mean Squared Error) ค่ำควำมคลำดเคลื่อนสัมบูรณ์ (Absolute Error) ค่ำควำมคลำด
เคลื่อนก ำลังสอง (Squared Error) และให้ค่ำสัมประสิทธิ์กำรตัดสินใจพหุคูณ (R2) ซึ่งผลกำรวิเครำะห์ข้อมูลได้ผล
แสดงดังตำรำงที่ 2 

 
ตารางที่ 2 กำรเปรียบเทียบประสทิธิภำพของตัวแบบกำรประมำณคำ่ข้อมูลทั้ง 4 เทคนิค 

Regression model 
Regression Performance 

MSE RMSE AE SE R-Square 
Neural Network 0.365 0.604 0.438 0.465 98.40% 

Linear Regression 0.307 0.554 0.180 0.460 98.30% 

k-Nesrest Neighbor 1.306 1.143 0.870 1.649 89.20% 

Support Vector Machine* 0.320 0.566 0.182 0.483 98.50% 

* คือเทคนิคที่มีควำมเหมำะสมส ำหรับกำรน ำไปสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์น้ ำมันดีเซล 

จำกตำรำงที่ 2 พบว่ำเทคนิคที่มีควำมหมำะสมที่สุดส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมัน
ดีเซล คือเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines) โดยให้ค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสอง
เฉลี่ย เท่ำกับ 0.320 ค่ำรำกที่สองของควำมคลำดเคลื่อนเฉลี่ยก ำลังสอง เท่ำกับ 0.566 ค่ำควำมคลำดเคลื่อน
สัมบูรณ์ เท่ำกับ 0.182 ค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสองเท่ำกับ 0.483 ซึ่ งมีค่ำควำมคลำดเคลื่อนน้อยที่สุดเมื่อ
เทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ และให้ค่ำสัมประสิทธิ์กำรตัดสินใจพหุคูณ สูงที่สุดเมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ ซึ่งมีค่ำเท่ำกับ 
98.50% จึงมีควำมเหมำะสมน ำตัวแบบที่ได้นี้ไปสร้ำงเป็นตัวแบบส ำหรับกำรน ำไปสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์
น้ ำมันดีเซลต่อไป 
 
สรุปและอภิปรายผล  

จำกกำรศึกษำในครั้งนี้มีวัตถุประสงค์หลักเพื่อสร้ำงตัวแบบและเปรียบเทียบประสิทธิภำพของตัวแบบ
ส ำหรับกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย โดยใช้เทคนิคกำรประมำณค่ำ 4 เทคนิคมำท ำกำรสร้ำงตัว
แบบกำรพยำกรณ์ที่ได้มำจำกกำรศึกษำงำนวิจัยที่เกี่ยวข้องกับงำนวิจัยในครั้งนี้ ซึ่งได้แก่ เทคนิคกำรถดถอยเชิง
เส้น (Linear Regression) เทคนิคโครงข่ำยประสำท (Neural Network) เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest 
Neighbors) และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines : SVM ) เพื่อหำตัวแบบที่
เหมำะสมส ำหรับกำรน ำไปใช้ในกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล ซึ่งพบว่ำ เทคนิคที่มีควำมหมำะ
สมที่สุดส ำหรับกำรสร้ำงตัวแบบกำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซล คือเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support 
Vector Machines) โดยให้ค่ำควำมคลำดเคลื่อนก ำลังสองเฉลี่ย เท่ำกับ 0.320 ค่ำรำกที่สองของควำม
คลำดเคลื่อนเฉลี่ยก ำลังสอง เท่ำกับ 0.566 ค่ำควำมคลำดเคลื่อนสัมบูรณ์ เท่ำกับ 0.182 ค่ำควำมคลำดเคลื่อน
ก ำลังสองเท่ำกับ 0.483 ซึ่งมีค่ำควำมคลำดเคลื่อนน้อยที่สุดเมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ และให้ค่ำสัมประสิทธิ์กำร

418



ตัดสินใจพหุคูณ สูงที่สุดเมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ ซึ่งมีค่ำเท่ำกับ 98.50% และเทคนิคที่ใช้ในกำรสร้ำงตัวแบบ
พยำกรณ์มีควำมสอดคล้องกับงำนวิจัยของพิศำล สำมัง (2563) ที่ได้ศึกษำงำนวิจัยเรื่อง กำรพยำกรณ์กำรบริโภค
น้ ำมันส ำเร็จรูปกลุ่มหลักของประเทศไทยด้วยเทคนิคกำรเรียนรู้ของเครื่ อง พบว่ำ กำรใช้เทคนิคตัวแบบผสม 
SARIMAX-ANN-SVRRANSAC-REG ตัวแบบผสม SARIMAX-ANN-RANSAC-REG และตัวแบบผสม SARIMAX-
SVR มีควำมแม่นย ำสูงและเหมำะสมที่สุดในกำรพยำกรณ์ปริมำณกำรบริโภคน้ ำมันดีเซล น้ ำมันเบนซินและน้ ำมัน
เครื่องบิน โดยมีค่ำ MAPE เท่ำกับ 2.2785% 1.9966% และ 3.5055% ตำมล ำดับ เนื่องจำกงำนวิจัยดังกล่ำวได้
มุ่งศึกษำโดยเทคนิคตัวแบบผสม SARIMAX-ANN-SVRRANSAC-REG ตัวแบบผสม SARIMAX-ANN-RANSAC-
REG และตัวแบบผสม SARIMAX-SVR และทดสอบประสิทธิภำพของกำรประมำณค่ำด้วยค่ำ MAPE แต่ทำงผู้วิจัย
เป็นได้ใช้เทคนิคประมำณค่ำ 4 เทคนิค เทคนิคกำรถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) เทคนิคโครงข่ำย
ประสำท (Neural Network) เทคนิคเพื่อนบ้ำนใกล้ที่สุด (k-Nearest Neighbors) และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์
แมชชีน (Support Vector Machines : SVM )  และทดสอบประสิทธิภำพของกำรประมำณค่ำด้วยค่ำ MSE , 
RMSE, AE, SE และ R-Square  ในกำรวัดค่ำควำมแม่นย ำในกำรพยำกรณ์ ซึ่งพบว่ำ ตัวแปรอิสระและตัวแบบ
กำรพยำกรณ์ที่ใช้ศึกษำในครั้งนี้สำมำรถอธิบำยรำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย ได้ถึง 98.50% นอกนั้นเป็น
อิทธิพลอ่ืน ๆ ที่ไม่ได้น ำมำศึกษำในครั้งนี้ กำรศึกษำในครั้งนี้เป็นแนวทำงในกำรท ำกำรศึกษำและพยำกรณ์
ทำงด้ำนรำคำน้ ำมันดีเซลให้กับหน่วยงำนหรือบุคคลที่เกี่ยวข้องทั้งภำครัฐและเอกชนที่ยังต้องพึ่งพำกำรใช้น้ ำมัน
ดีเซลในกำรประกอบธุรกิจหรือขับเคลื่อนเศรษฐกิจตลอดจนกำรรับมือของกำรผันผวนของรำคำน้ ำมันดีเซลที่
เกิดขึน้เพื่อเตรียมควำมพร้อมและมำตรกำรในกำรรับมือกับรำคำมันดีเซลที่อำจเกิดควำมผันผวนในอนำคตได้ 
 
ข้อเสนอแนะ 
 จำกกำรศึกษำในครั้งนี้ผู้วิจัยได้เลือกเทคนิคในกำรพยำกรณ์ 4 เทคนิคมำเปรียบเทียบท ำกำรพยำกรณ์ 
ซึ่งอำจจะไม่ได้เทคนิคที่ดีที่สุด หำกมีกำรท ำวิจัยในครั้งถัดไปควรเลือกใช้เทคนิคอ่ืนๆ มำใช้ในกำรเปรียบเทียบ
ประสิทธิภำพควำมแม่นย ำให้ได้ตัวแบบพยำกรณ์ที่ดีที่สุด และยังสำมำรถหำปัจจัยอ่ืนๆที่ส่งผลต่อรำคำน้ ำมัน
ดีเซล นอกเหนือจำกที่ไม่ได้น ำมำศึกษำในครั้งมำท ำกำรวิเครำะห์ในครั้งถัดไป  
 
บรรณานุกรม  
กฤติกำ ทิพย์ค ำมี, อนุพงศ์ สุขประเสริฐ. สุพัตรำ     กอผจญ และณัฐกำนต์ ชุติมำรังสรรค์ (2566). ประสิทธิภำพ

ของเทคนิคกำรเรียนรู้ของเครื่องส ำหรับกำรพยำกรณ์ฝุ่นละอองขนำดเล็กในอำกำศ. วารสารวิทยาศาสตร์ 
เทคโนโลยีและนวัตกรรม มหาวิทยาลัยกาฬสินธุ์. 2(1), 58-74. 

กิตติศักดิ์ ข ำจิตร, ดำรภำ ใจคุ้มเก่ำ, วัชรพงษ์ ภูมิรัง อำทิตยำ สัตนำโค และอนุพงศ์ สุขประเสริฐ  (2565). 
ประสิทธิภำพของเทคนิคเหมืองข้อมูลส ำหรับพยำกรณ์กำรเกิดโรคหลอดเลือดในสมอง. วารสารวิทยาการ
สารสนเทศและเทคโนโลยีประยุกต์, 4(2), 87-98. 

พิศำล สำมัง (2563). การพยากรณ์การบริโภคน ้ามันส้าเร็จรูปกลุ่มหลักของประเทศไทยด้วยเทคนิคการเรียนรู้
ของเครื่อง . (วิทยำนิพนธ์มหำบัณฑิต). กรุงเทพมหำนคร. จุฬำลงกรณ์  มหำวิทยำลัย. สืบค้นจำก
https://digital.car.chula.ac.th/chulaetd/3827.  

มำรุต จ ำลอง และศักดิ์ชำย นำคนก (2561). กำรศึกษำปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อรำคำน้ ำมันส ำเร็จรูปดีเซลและ
กำรพยำกรณ์รำคำน้ ำมันดีเซลในประเทศไทย. รายงานการประชุม Graduate School Conference, 
1(1), 818-828. 

มยุรี เกษำกิจ นิติมำ ลักขณำนุรักษ์ และไก้รุ่ง เฮงพระพรม (2562). การเปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคการ
พยากรณ์ส้าหรับข้อมูลราคาน ้ามันด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล . สืบค้น 1 พฤศจิกำยน 2566. สืบค้นจำก : 
 https://publication.-npru.ac.th/jspui/handle/123456789/711. 

419



อนุพงศ์ สุขประเสริฐ.  (2465). คู่มือกำรท ำเหมืองข้อมูลด้วยโปรแกรม RapidMiner Studio. สำขำวิชำ
คอมพิวเตอร์ธุรกิจ คณะกำรบัญชีและกำรจัดกำร มหำวิทยำลัยมหำสำรคำม. 

เชลล์ ประเทศไทย. (2565). ปัจจัยการก้าหนดราคาน ้ามัน . สืบค้น 1 พฤศจิกำยน 2566. สืบค้นจำก : 
https://www.shell.co.th/. 

ส ำนักงำนนโยบำยและแผนพลังงำน กระทรวงพลังงำน. (2565). ปัจจัย น ้ามันแพง. สืบค้น 1 พฤศจิกำยน 2566. 
สืบค้นจำก : www.eppo.go.th. 

สถำบันนวัตกรรมและธรรมำภิบำล. (2565). Linear Regression. สืบค้น 1 พฤศจิกำยน 2566. สืบค้นจำก : 
https://digi.data.go.th/-en/blog/linear-regression-en. 

สมำคมโปรแกรมเมอร์ไทย (2565). อะไรคือ การเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning)? (ฉบับมือใหม่). สืบค้น 
1 พฤศจิกำยน 2566. สืบค้นจำก : https://www.thaipro-grammer.org. 

Laung-Iem, Kornkamol and PrapitaThanarak (2021). Forecasting of biodiesel prices in Thailand 
using time series decompo- sition method for long term from 2017 to 2036. International 
Journal of Energy Economics and Policy 11 (4),   S. 593 - 600. doi:10.32479/ijeep.10666. 

 
 
 
 

420


	หน้าคั่น Session 4
	บทความ Session 4
	31 พัฒนพงศ์ กุมสิน
	32 ธมลวรรณ พูลเจริญ
	33 กนกวรรณ วามะขันธ์
	34 ดิเรก ปัทมสิริวัฒน์
	35 เบญจมาศ แป้นแก้ว
	36 ศิลา โทนบุตร
	37 นวลละออง อรรถรังสรรค์




