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บทคัดย่อ 

 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างตัวแบบและเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์
กลุ่มสินค้าอุปโภคบริโภค ในตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย ด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง โดยใช้ข้อมูล
เกี่ยวกับปัจจัยที่ส่งผลต่อราคาหลักทรัพย์กลุ่มสินค้าอุปโภคบริโภค ซึ่งได้มาจากหลายแหล่งข้อมูล ประกอบด้วย 
ธนาคารแห่งประเทศไทย ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย ฐานข้อมูลดัชนีเศรษฐกิจการค้า เว็บไซต์ 
Investing.com และข้อมูลเปิดเผยของกระทรวงพาณิชย์ ระหว่างวันที่ 1 มกราคม 2561 ถึง 1 กันยายน 2566 ที่
ถูกจัดเก็บในรูปแบบรายเดือน เพื่อน ามาสร้างแบบจ าลองในการพยากรณ์ ตามกระบวนการมาตรฐานในการท า
เหมืองข้อมูล (CRISP-DM) โดยใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) ทั้ง 4 เทคนิค ได้แก่ เทคนิค
เพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor) เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) เทคนิคซัพพอร์ต
เวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine) และเทคนิคการถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) ผลการวิจัย
พบว่า เทคนิคเทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด เป็นตัวแบบที่ให้ค่าประสิทธิภาพการพยากรณ์แม่นย ามากที่สุด โดยมี
ค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสองเท่ากับ 25.79 ค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสองเท่ากับ 5.08 รากที่สองของ
ค่าผิดพลาดสัมพัทธ์เท่ากับ 0.34 และค่าสัมประสิทธิ์การตัดสินใจพหุคูณมีค่าเท่ากับ 89.80% ซึ่งผลการวิเคราะห์
ข้อมูลในครั้งนี้สามารถน าไปใช้เพื่อเป็นแนวทางในการตัดสินใจเพื่อการลงทุนและการวิเคราะห์ตลาดหลักทรัพย์ 
กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค ได้อย่างมีประสิทธิภาพ ช่วยลดอัตราความเสี่ยงของการลงทุนที่เกิดขึ้นได้
ในอนาคต  
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Abstract  
  The purpose of this research aims to develop a model and compared the performance 
of the model for predicting stock prices of consumer products group in the Stock Exchange of 
Thailand using machine learning. Additionally, the study aims to investigate how well stock prices 
in this industry forecast using various prediction models. Monthly data was collected from 
several sources between January 1, 2018 to September 1, 2023 these sources included the Bank 
of Thailand, the Stock Exchange of Thailand, economic trade index databases, the Investing.com 
website, and publicly available data from the Ministry of Commerce. The data was analyzed 
using a Cross-Industry Standard Process for Data Mining (CRISP-DM). Four machine learning 
techniques K-Nearest Neighbor, Neural Network, Support Vector Machine, and Linear Regression 
are used in this study. The result of the research shows that K-Nearest Neighbor is the most 
accurate forecasting model, according to the study's findings. The values of Mean Squared Error 
(MSE) is 25.79, Root Mean Squared Error (RMSE) is 5.08, Root Relative Squared Error (RRSE) is 0.34, 
and R-squared are 89.80%. In the consumer products and consumer goods sector, this finding 
might help guide investment choices and stock market research, thereby reducing future risks. 

Keyword: Forecasting; Stock Prices; Consumer Products; Neural Network; K-nearest Neighbors; 
Support Vector Machine; Linear Regression;  
 
บทน า  

การลงทุนในตลาดหลักทรัพย์ผู้ลงทุนสามารถท าได้ในหลายวิธี ซึ่งรวมถึงการลงทุนในหุ้น , กองทุนรวม, 
อสังหาริมทรัพย์, สินทรัพย์ดิจิทัลและพันธบัตรหนี้ เมื่อผู้ลงทุนตัดสินใจลงทุนในตลาดหลักทรัพย์ ควรพิจารณา
แนวโน้มผลตอบแทนในอนาคต รวมทั้งแนวโน้มภาวะเศรษฐกิจ อุตสาหกรรม ซึ่งเป็นปัจจัยพื้นฐานเพื่อลดความ
เสี่ยงจากการลงทุน จากการทบทวนวรรณกรรมที่ผ่านมาปัจจัยที่ส าคัญที่อาจส่งผลกระทบต่อดัชนีราคาหุ้นของ
อุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค  ได้แก่ อัตราเงินเฟ้อ ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราดอกเบี้ยนโยบาย อัตรา
แลกเปลี่ยน ดัชนีตลาดหลักทรัพย์ ดัชนีความเชื่อมั่นผู้บริโภค ราคาน้ ามันดิบ และดัชนีอุตสาหกรรมดาวโจนส์   
(นวพล ยิ้มแย้ม, 2564), (สุพาพร ยันศรีสิริชัย, 2561) ดังนั้นผู้ลงทุนควรมีการวางแผน ศึกษาปัจจัยที่ส่งผลต่อ
ดัชนีหลักทรัพย์อุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค อย่างรอบคอบและมีความพร้อมที่รับมือความเสี่ยงที่เกิดขึ้น 
หรือน าเทคโนโลยีที่สามารถวิเคราะห์ข้อมูลที่มีความซับซ้อนเพื่อช่วยในการตัดสินใจในการลงทุน  
 การท านายล าดับเวลาโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) เป็นวิธีหนึ่งที่ใช้ส าหรับ
การวิเคราะห์ปัจจัยที่เกี่ยวข้องกับการเปลี่ยนแปลงราคาหลักทรัพย์ในอดีต โดยใช้ระบบคอมพิวเตอร์ที่เรียนรู้จาก
ชุดข้อมูลที่มีอยู่ เพื่อน าไปท านายผลลัพธ์หรือแนวโน้มราคาหลักทรัพย์ในอนาคต การวิเคราะห์ข้อมูลเพื่อช่วยใน
การตัดสินใจหรือวางแผนที่แม่นย าขึ้น จากการศึกษาพบว่าข้อมูลราคาหลักทรัพย์มักเป็นข้อมูลการแจกแจงที่ไม่
ปกติ ในอดีตเคยใช้เทคนิคอนุกรมเวลา เช่น ถั่วเฉลี่ยเคลื่อนที่ (Moving Average), การปรับเรียบเอกซ์โพเนน
เชียล (Exponential Smoothing) และ Autoregressive Integrated Moving Average (ARIMA) และพบว่า
การท านายราคาหลักทรัพย์ด้วยเทคนิคทางสถิติเหล่านี้อาจมีความแม่นย าต่ า (กาญจน์ภิวรรณ จงศิริวิโรจ, 2564)  

ปัจจุบันมีเทคนิคใหม่ที่น าเข้ามาใช้ในการวิเคราะห์ข้อมูลอนุกรมเวลาเพื่อท านายข้อมูลในอดีตตามช่วงเวลา ซึ่งท า
ให้นักวิจัยหลายท่านจึงน าเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่องมาใช้ในการพยากรณ์ข้อมูลล าดับเวลากันอย่างแพร่หลาย
ในปัจจุบัน เช่น วิรากานต์ กิตติบวรกุล, ศรายุทธ นนท์ศิริ แลพิชิตชัย ค าอินทร์ (2565) ได้ศึกษา การเปรียบเทียบ
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ประสิทธิภาพของเครื่องส าหรับการบ ารุงรักษาเชิงคาดการณ์ส าหรับเครื่องยนต์อากาศยาน ผลการศึกษาพบว่า 
เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมให้ผลลัพธ์ที่ดีที่สุดด้วยค่าสัมประสิทธิ์การก าหนดเท่ากับ 0.7578 และค่ารากที่สอง
ของความผิดพลาดก าลังสองเฉลี่ยเท่ากับ 0.0016 นัทธมน พลายอินทร์, ชนาพันธุ์ ชนาเนตร และวิกานดา ผา
พันธ์ (2563) ได้ศึกษา การพยากรณ์ค่า Scale ของแผ่น PCB ชนิด Multilayer โดยใช้การเรียนรู้ของเครื่อง ผล
การศึกษาพบว่า เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชันสามารถช่วยเพิ่มความแม่นย าในการก าหนดค่า Scale และ
ลดเวลาในกระบวนการผลิต PCB Multilayer ด้วยค่า MSE และ MAPE ที่ต่ าสุด เพื่อลดความผิดพลาดในการ
ก าหนดค่า Scale อย่างมีประสิทธิภาพ นอกจากนั้น อมรเทพ พึ่งศรี, สมพร ปั่นโภชา และบ ารุง พ่วงเกิด (2560) 
ที่ได้ศึกษา ประสิทธิภาพการพยากรณ์ดัชนีราคา SET50 Index โดยใช้แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม ผล
การศึกษาพบว่า แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมสามารถพยากรณ์ได้มีประสิทธิภาพสูงเนื่อง จากเป็น
แบบจ าลองแบบไม่ใช่พารามิเตอร์ (Non-Parametric) โดยใช้หลักการเรียนรู้ของแบบจ าลองในการสร้าง
ความสัมพันธ์ของค่าน้ าหนัก และโครงสร้างภานยในโครงข่าย 

จากข้อมูลที่กล่าวมาข้างต้น ผู้วิจัยมองเห็นถึงความส าคัญของการลงทุนในอุตสาหกรรมสินค้า อุปโภค
บริโภคและปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อราคาหลักทรัพย์ในกลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค ในหลายด้าน อีกทั้ง
การปรับขึ้นของอัตราดอกเบี้ย ท าให้เกิดความผันผวนในตลาดหลักทรัพย์อย่างต่อเนื่อง ผู้วิจัยจึงตั้งวัตถุประสงค์
เพื่อศึกษาการพยากรณ์ราคาหุ้นในกลุ่มอุตสาหกรรมสินค้า อุปโภคบริโภคด้วยเครื่องมือต่าง ๆ เพื่อหาการ
เปลี่ยนแปลงราคาหุ้นในอดีตและคาดการณ์ราคาหุ้นในอนาคตผ่านแบบจ าลองการพยากรณ์ที่ประกอบด้วย 
เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) เทคนิคซับพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector 
Machine) เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor):KNN และเทคนิคการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น 
(Linear Regression) เพื่อใช้เป็นข้อมูลกับนักลงทุนที่สนใจ 
 
การทบทวนวรรณกรรม 

การท าเหมืองข้อมูล (Data mining) เป็นเทคนิคการวิเคราะห์ข้อมูลที่มีจ านวนมากเพื่อหาแนวโน้ม
หรือความสัมพันธ์ที่ซ่อนภายใน โดยใช้เทคนิคทางสถิติ เชื่อมโยงฐานข้อมูลเพื่อหาความน่าจะเป็นที่จะเกิดขึ้นเพื่อ
เกิดองค์ความรู้ที่สามารถน าไปพัฒนาหรือเพื่อประกอบการตัดสินใจที่ส าคัญในด้านที่เกี่ยวข้อง เทคนิคการ
พยากรณ์ (Prediction) ถือเป็นเทคนิคหนึ่งในการท าเหมืองข้อมูลโดยใช้การเรียนรู้แบบมีผู้สอน (Supervised 
Learning) (อนุพงศ์ สุขประเสริฐ, 2564) 
 เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Network) เป็นตัวแบบทางคณิตศาสตร์ที่จ าลอง
โครงสร้างทางระบบประสาทของมนุษย์เพื่อใช้ในการประมวลผลของข้อมูล ซึ่งจะประกอบไปด้วยโหนดข้อมูลที่
เชื่อมต่อกันโดยมีค่าน้ าหนักที่แตกต่างกัน คล้ายกับการส่งสัญญาณของเซลล์ประสาทในระบบประสาท โครงข่าย
ประสาทเทียมจะประกอบไปด้วยชั้นโหนดที่แบ่งเป็นชั้นอินพุต (Input layer), ชั้นซ่อน (Hidden layers) และชั้น
เอาต์พุต (Output Layer) โดยการน าเข้าข้อมูลผ่านโหนดในชั้นอินพุต (Input Layer) ประมวลผลผ่านชั้นซ่อน 
(Hidden Layer) ก่อนที่จะไปยังชั้นเอาต์พุต (Output Layer) เพื่อให้ผลลัพธ์ที่คาดหวัง ดังภาพที่ 1 (ผุสดี บุญ
รอด และกรวัฒน์ พลเยี่ยม, 2560) 
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ภาพที่ 1 เทคนิคโครงข่ายประสามเทียม 
 
เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine) เป็นอัลกอริทึมการเรียนรู้ของ

เครื่อง (Machine Learning)  โดยใช้ข้อมูลทางสถิติ และเป็นการเรียนรู้แบบมีผู้สอน (Supervised Learning) ที่
ใช้ส าหรับการวิเคราะห์การจ าแนกประเภท (Classification) และการวิเคราะห์การถดถอย (Regression) โดย
อาศัยหลักการสร้างเส้นแบ่ง (hyperplane) ในการแยกข้อมูลเป็นสองกลุ่มหรือมากกว่า เส้นแบ่งจะต้องอยู่ห่าง
จากข้อมูลมากที่สุด เพื่อให้สามารถจ าแนกข้อมูลได้อย่างถูกต้องและแม่นย า ดังภาพที่ 2 (Suthaharan. S, 2016) 

 
 
 
 
 

 
 

 

 

ภาพที่ 2 เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
 

 เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor) : K-NN เป็นตัวแบบที่ใช้ในการวิเคราะห์ข้อมูล
โดยอาศัยการเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning) และเป็นการเรียนรู้แบบไม่มีผู้สอน (Unsupervised 
Learning) ใช้ในการจ าแนกข้อมูล (Classification) และหาความสัมพันธ์ระหว่างข้อมูล (Regression) โดย
วิเคราะห์จากข้อมูลที่ใกล้ที่สุดกับข้อมูลที่ต้องการจ าแนก หลักการท างานของ k-NN คือหาข้อมูลที่ใกล้ที่สุดจาก
ข้อมูลที่ต้องการวิเคราะห์ โดยอาศัยการค านวณระยะห่างของข้อมูลที่ต้องการจ าแนกกับข้อมูลที่อยู่ ในชุดข้อมูล 
เพื่อก าหนดจุดข้อมูลที่ต้องการจ าแนกจะอยู่ในกลุ่มหรือคลาสใด ๆ โดยการพิจารณาค่า k (จ านวนข้อมูลใกล้ที่สุด
ที่จะใช้ในการตัดสินใจ) และนับจ านวนข้อมูลในแต่ละกลุ่มที่ใกล้ที่สุด จากนั้นก าหนดให้จุดข้อมูลใหม่นั้นเป็นของ
กลุ่มที่มีจ านวนข้อมูลมากที่สุดใน k ข้อมูลที่ใกล้ที่สุด ดังภาพที่ 3 (Kramer. O, 2013) 

Input 

Layer 
Hidden 

Layer 

Output 

Layer 

Maximum 
MarginSupport 

Vector 

Negative Hyper 
line 

Positive Hyper line 

400



 
 

 
 
 

 
 
 
 

 
 

ภาพที่ 3 เทคนิคเพื่อนบ้านใกลท้ี่สุด 
 

 เทคนิคการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) เป็นเทคนิคในการวิเคราะห์ข้อมูลทางสถิติ
และการเรียนรู้ของเครื่อง (machine learning) ใช้หาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรอิสระและตัวแปรตาม โดย
อาศัยสมการเชิงเส้นในการประมาณค่า โดยท าการปรับพารามิเตอร์ของสมการเส้นตรงเพื่อให้ค่าที่ท านายมีความ
เหมาะสมที่สุดกับข้อมูลที่มี โดยมีรูปแบบสมการ (1) ดังนี้ 

Y = 0 + 1X1 + 2X2 + ... + nXn +     (1) 
 

โดยที่   
 Y = ตัวแปรตาม 

  Xn = ตัวแปรอิสระ 

  n = พารามิเตอร์หรือค่าคงที่ของ 
   สมการเส้นตรง 

 = ค่าคงที่ของข้อผิดพลาดทางสถิติ 
 
งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
 กรอภิชิต เหง้าพันธ์ และสมพร ปั่นโภชา (2565) ได้ศึกษา การพยากรณ์ความผันผวนของตลาด
หลักทรัพย์โดยใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน โดยมีวัตถุประสงค์เพื่อจะศึกษาความสามารถในการพยากรณ์ความ
ผันผวนของดัชนีราคาตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย ผลการวิจัยพบว่า แบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
มีค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ยความผิดพลาดก าลังสองน้อยกว่าแบบจ าลอง GARCH ซึ่งแสดงถึงความสามารถในการ
พยากรณ์ที่ดีกว่า 

วสันต์ ศิลปะ, สมพร ปั่นโภชา และบ ารุง พ่วงเกิด (2561) ได้ศึกษา การท านายราคาหลักทรัพย์โดยใช้
โครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ย้อนกลับโดยใช้ตัวแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชันแบบไม่เชิงเส้น ผลการวิจัยพบว่า ตัว
แบบอนุกรมเวลาฟังก์ชันแบบไม่เชิงเส้น มีความสามารถในการท านายราคาหุ้นโดยโครงข่ายที่เหมาะสมคือมีสอง
ชั้นซ่อน โดยความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย ในชุดข้อมูลฝึกโครงข่ายประสาทเทียมอยู่ที่ 0.0195 และชุดข้อมูล

New Example to Classify 

K = 3 

K = 10 
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ทดสอบโครงข่ายประสาทเทียมอยู่ที่ 0.0087 สามารถประยุกต์ใช้ตัวแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชันไม่เชิงเส้นในการ
ท านายราคาหุ้นโดยใช้ปัจจัยพื้นฐานได้ในสถานการณ์จริง  
 ยศสยา แสงหิรัญ และสมชาย เล็กเจริญ (2561) ได้ศึกษา ปัจจัยที่มีผลต่อการผันแปรของหุ้มกลุ่ม
เทคโนโลยีโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง  
ผลการศึกษาพบว่า ความแปรปรวนของตัวแปรหุ้นกลุ่มเทคโนโลยีที่มีผลต่อการเปลี่ยนแปลงของราคาปิดของหุ้น
มากที่สุดคือ มูลค่าตามบัญชีต่อหุ้น รองลงมาคือ ผลตอบแทนต่อสินทรัพย์ และสุดท้าย 
อัตราผลตอบแทนผู้ถือหุ้น เมื่อทดสอบแบบจ าลองพบว่าการแยกประเภทแบบการหาเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด มี
ประสิทธิภาพที่ดีที่สุด ซึ่งมีความแม่นย าอยู่ที่ร้อยละ 100 

สุพาพร ยันศรีสิริชัย (2561) ได้ศึกษาปัจจัยที่มีผลกระทบต่อราคาหลักทรัพย์ของบริษัทในกลุ่ม
อุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค ผลการศึกษาพบว่า ปัจจัยทางเศรษฐกิจที่มีผลต่อราคาหลักทรัพย์ของบริษัทใน
กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภคในทางบวก ได้แก่ อัตราเงินเฟ้อ ส่วนปัจจัยที่ส่งผลในทางลบต่อราคา
หลักทรัพย์ของบริษัทในกลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค ได้แก่ อัตราแลกเปลี่ยน ราคาน้ ามันดิบและ
ผลิตภัณฑ์มวลรวมของประเทศที่ระดับนัยส าคัญทางสถิติ 0.05 

นวพล ยิ้มแย้ม (2564) ได้ศึกษา ปัจจัยที่มีผลกระทบต่อดัชนีราคาหลักทรัพย์หมวดกลุ่มสินค้าอุปโภค
บริโภคในตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย ผลการศึกษาพบว่า ดัชนีมูลค่าค้าปลีกสามารถอธิบายความผันผวน
ของดัชนีราคาตลาดหลักทรัพย์ กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภค บริโภคได้ร้อยละ 25.04 

ผุสดี บุญรอด และกรวัฒน์ พลเยี่ยม (2560) ได้ศึกษาแบบจ าลองการพยากรณ์ราคามันส าปะหลัง โดย
ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น ผลการศึกษาพบว่า โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้นมีค่าร้อยละ
เฉลี่ยของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เท่ากับ 3.96 K-NN มีค่าร้อยละเฉลี่ยของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เท่ากับ 
7.11 และการวิเคราะห์การถดถอยเชิงเส้นมีค่าร้อยละเฉลี่ยของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เท่ากับ 11.10 
แบบจ าลองการพยากรณ์โดยใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้นมีประสิทธิภาพดีที่สุด ซึ่งสามารถน าไป
ประยุกต์ใช้และต่อยอดในการพยากรณ์ราคามันส าปะหลังได้ดีกว่าวิธีอื่น ๆ 

 
วิธีด าเนินการ  
 กระบวนการในการวิจัยได้ประยุกต์จากกรอบแนวคิด กระบวนการมาตรฐานที่ใช้ส าหรับการท าเหมือง
ข้อมูล (Cross-industry standard process for data mining: CRISP-DM) ประกอบไปด้วย 6 ขั้นตอน ดังนี้ 
(อนุพงศ์ สุขประเสริฐ, 2564) 
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ภาพที่ 4 กรอบแนวคิดกระบวนการวิจัยตามรปูแบบ CRISP – DM 

ที่มา: ศิรินันท์ มศรีภูมิ และคณะ (2565) 
 

1. ศึกษาข้อมูลผลกระทบที่มีต่อราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้า อุปโภคบริโภค (Business 
Understanding) 
 ศึกษาปัจจัยที่ส่งผลต่อราคาของหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภคเพื่อน ามาสร้างตัวแบบ 
และเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบการพยากรณ์ราคาหุ้นด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง จากการศึกษา
พบว่า ปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค มีจ านวน 8 ปัจจัย ได้แก่ 1) 
อัตราเงินเฟ้อพื้นฐาน ( Inflation rate) 2) ดัชนีราคาผู้บริโภค (Consumer Price Index) 3) อัตราดอกเบี้ย
นโยบาย (Policy Interest rate) 4) อัตราแลกเปลี่ยน (Exchange rate) 5) ดัชนีราคาตลาดหลักทรัพย์ 6) ดัชนี
ความเชื่อมั่นผู้บริโภค (Consumer Confidence Index) 7) ราคาน้ ามันดิบ (Crude Oil Price) และ 8) ดัชนี
หลักทรัพย์อุตสาหกรรมดาวโจนส์ (Dow Jones Index) (นวพล ยิ้มแย้ม, 2566), (สุพาพร ยันศรีสิริชัย, 2561)  
2. การท าความเข้าใจเกี่ยวกับข้อมูล (Data Understanding) 
 ขั้นตอนการรวบรวมข้อมูล การท าความเข้าใจข้อมูล ผลกระทบที่มีต่อราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรม
สินค้าอุปโภคบริโภค และพิจารณาตรวจสอบความถูกต้องของข้อมูลเพื่อให้สอดคล้องกับวัตถุประสงค์ที่ก าหนดไว้ 
 แหล่งข้อมูลการวิจัยในครั้งนี้ได้จาก ธนาคารแห่งประเทศไทย ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย 
ฐานข้อมูลดัชนีเศรษฐกิจการค้า   
เว็ปไซต์ Investing.com และข้อมูลเปิดเผยของกระทรวงพานิชย์ ระหว่างวันที่ 1 มกราคม 2561 ถึงวันที่ 30 
กันยายน 2566 จ านวน 69 แถว ดังตารางที่ 1  
 
ตารางที่ 1 ข้อมูลที่ใช้ในงานวิจัย 

ล าดับที่ ชื่อแอตทริบิวท์ ชนิดข้อมูล ตวัอย่าง 
1 วัน เดือน ปี Date 1/1/2563 
2 อัตราเงินเฟ้อ real 0.45 
3 ดัชนีราคาผู้บริโภค real 99.81 
4 อัตราดอกเบี้ยนโยบาย real 0.50 
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ล าดับที่ ชื่อแอตทริบิวท์ ชนิดข้อมูล ตวัอย่าง 
5 อัตราแลกเปลี่ยน real 32.89 
6 ดัชนีตลาดหลักทรัพย์ real 1521.92 
7 ดัชนีความเชื่อมั่นผู้บริโภค real 36.7 
8 ราคาน้ ามันดิบ real 72.9 
9 ดัชนีอุตสาหกรรมดาวโจนส์ real 34935.5 
10 ดัชนีหลักทรัพย์สินค้าอุปโภคบริโภค real 99.15 

 
3. การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) 
3.3.1 การคัดเลือกข้อมูล (Data Selection) เป็นการคัดเลือกข้อมูลที่เหมาะสมเพื่อใช้ส าหรับการ

วิเคราะห์ข้อมูล โดยข้อมูลที่จ าเป็นส าหรับการวิเคราะห์ในครั้งนี้มีจ านวน 8 แอตทริบิวต์ ได้แก่ 1) อัตราเงินเฟ้อ 
2) ดัชนีราคาผู้บริโภค 3) อัตราดอกเบี้ยนโยบาย 4) อัตราแลกเปลี่ยน 5) ดัชนีตลาดหลักทรัพย์ 6) ดัชนีความ
เชื่อมั่นผู้บริโภค 7) ราคาน้ ามันดิบ และ 8) ดัชนีอุตสาหกรรมดาวโจนส์ 
     3.3.2 การก าหนดหน้าที่ให้กับตัวแปร เป็นการก าหนดหน้าที่ให้กับแต่ละแอตทริบิวต์เพื่อน าไปใช้ในการ
วิเคราะห์ โดยก าหนดแอตทริบิวต์ วัน/เดือน/ปี (Date) ให้ท าหน้าที่เป็นไอดี (ID) และก าหนดแอตทริบิวต์ดัชนี
หลักทรัพย์อุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภค ให้ท าหน้าที่เป็นตัวแปรตาม (Label) ที่ใช้ในการพยากรณ์ และแอ
ตทริบิวต์อื่น ๆ ให้ท าหน้าที่เป็นตัวแปรอิสระ 

      3.3.3 การแปลงค่าข้อมูล (Data Transformation) เป็นการแปลงข้อมูลด้วยวิธีนอร์มอลไลซ์ 
ปรับการกระจายค่าของข้อมูล และค่าเบี่ยงเบนมาตรฐาน (Z-Transformation) โดยท าการปรับค่าข้อมูลจ านวน 
8 แอตทริบิวต์ ได้แก่ 1) อัตราเงินเฟ้อ 2) ดัชนีราคาผู้บริโภค 3) อัตราดอกเบี้ยนโยบาย 4) อัตราแลกเปลี่ยน 5) 
ดัชนีตลาดหลักทรัพย์ 6) ดัชนีความเชื่อมั่นผู้บริโภค 7) ราคาน้ ามันดิบ และ 8) ดัชนีอุตสาหกรรมดาวโจนส์ เพื่อ
ปรับปรุงคุณภาพข้อมูล ความเข้ากันได้ และการใช้งาน เพื่อให้มั่นใจว่าการแสดงข้อมูลมีความแม่นย าและมี
ประสิทธิภาพมากยิ่งขึ้น 

4. การสร้างแบบจ าลอง (Modeling) เป็นขั้นตอนในการวิเคราะห์ข้อมูลโดยเลือกใช้เทคนิค
แบบจ าลองการพยากรณ์เพื่อให้ได้ผลลัพธ์ที่ดีที่สุด โดยออกแบบและสร้างแบบจ าลองจ านวน 4 แบบจ าลอง 
ประกอบด้วย เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด และ
เทคนิคการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น โดยใช้ข้อมูลทางสถิติและสมการทางคณิตศาสตร์ในการค านวณ และใช้
โปรแกรม RapidMiner Studio 10.0 ในการประมวลผล เนื่องจากเป็นโปรแกรมที่ใช้งานง่ายโดยไม่จ าเป็นจะต้อง
มีความรู้เกี่ยวกับการเขียนโปรแกรมก็สามารถวิเคราะห์ข้อมูลได้ ดังภาพที่ 5 (อนุพงศ์ สุขประเสริฐ, 2564) 
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ภาพที่ 5 การเตรียมข้อมูลและสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์ โดยใช้โปรแกรม RapidMiner Studio 
5. การประเมินผล (Evaluation)  

 เป็นการประเมินประสิทธิภาพของแบบจ าลองการพยากรณ์ได้ด าเนินการวัด ค่าเฉลี่ยความผิดพลาด
ก าลังสอง รากที่สองของค่าเฉลี่ยความผิดพลาดก าลังสอง รากที่สองของค่าผิดพลาดสัมพัทธ์ และค่าสัมประสิทธิ์
การตัดสินใจพหุคูณ โดยวิธี Cross Validation test โดยแบ่งชุดข้อมูล เป็น 10 ส่วน เพื่อให้ข้อมูลกระจายเท่า ๆ 
กัน เพื่อสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์ 

ค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสอง (Mean Squared Error: MSE) คือ ค่าสถิติที่ใช้วัดความแม่นย าของโมเดล
การพยากรณ์ โดยค านวณจากผลต่างระหว่างค่าจริงกับค่าพยากรณ์ที่ได้จากโมเดล แล้วยกก าลังสอง แล้วหา
ค่าเฉลี่ยของผลลัพธ์ที่ได้ค านวณได้จากสมการที่ (2) 

MSE =     1
n
∑ (Yt − Ŷt)

n
t=1

2     (2) 

 
โดยที่ 

n คือ จ านวนตัวอย่างข้อมูล 
yt คือ ค่าจริงของข้อมูลตัวอย่างที่ i 

Ŷt คือ ค่าที่โมเดลท านายส าหรับข้อมูลตัวอย่างที่ t 
 

 รากที่สองของค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสอง (Root Mean Squared Error: RMSE) คือ ค่าที่บอกถึงความ
แม่นย าในการพยากรณ์ โดยค านวณจากผลต่างระหว่างค่าจริงกับค่าพยากรณ์ที่ยกก าลังสอง แล้วหาค่าเฉลี่ย แล้ว
จึงหารากที่สองของค่าเฉลี่ยนั้น  ค านวณได้จากสมการที่ (3) 

RMSE =   √1
n
∑ (Yt − Ŷt)

n
t=1

2         (3)                      

โดยที่ 
n คือ จ านวนตัวอย่างข้อมูล 
yt คือ ค่าจริงของข้อมูลตัวอย่างที่ i 
Ŷt คือ ค่าที่โมเดลท านายส าหรับข้อมูลตัวอย่างที่ t 

Sub-process: ของ Cross Validation 

405



 
 

รากที่สองของค่าผิดพลาดสัมพัทธ์ (Root Relative Squared Error: RRSE) คือ ค่าที่บ่งบอกถึงระดับ
ของความแม่นย าในการพยากรณ์ โดยค านวณจากผลต่างระหว่างค่าจริงกับค่าพยากรณ์ที่ยกก าลังสอง แล้วหาร
ด้วยค่าจริง แล้วหารากที่สองของค่าที่ได้ ค านวณได้จากสมการที่ (4) 

RRSE =    √
∑ (yi−ŷ)

2n
i=1

∑ (yi−y)̅2n
i=1

               (4) 

โดยที่   n  คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช้  

              Yt คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ  

                  Ŷt คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่   
             เวลำ t ใด 

Y̅t  คือ ค่ำเฉลี่ยของค่ำจริงที่เวลำ   t ใด 

              ค่าสัมประสิทธิ์การตัดสินใจพหุคูณ (Coefficient of Multiple. Determination: R2) คือ ค่ าที่บ่ง
บอกถึงปริมาณของความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรสองตัว โดยค านวณจากค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ (Correlation 
coefficient) ยกก าลังสองค านวณได้จากสมการที่ (5) 

R2 =   1- (
∑(Y-Ŷ)2

∑(Y-Y̅)2)           (5) 

โดยที่    
n  คือ จ ำนวนข้อมูลที่ใช้  

    Yt คือ ค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ  

        Ŷt คือ ค่ำที่ได้จำกกำรพยำกรณ์ที่ 
                     เวลำ t ใด ๆ         

Y̅t  คือ ค่ำเฉลี่ยของค่ำจริงที่เวลำ t ใด ๆ       
 

  6. การน าไปใช้งาน (Deployment) 
 เผยแพร่ผลการวิเคราะห์หรือน าผลลัพธ์ที่ได้ไปใช้งาน เพื่อให้นักลงทุนที่สนใจน าไปใช้ประโยชน์และเป็น
ข้อมูลการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้า อุปโภคบริโภค เพื่อลดความเสี่ยงและมีข้อมูลที่
เพียงพอต่อการตัดสินใจ ลงทุน 
 
ผลการศึกษา  

ผู้วิจัยได้ท าการสร้างแบบจ าลองในการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์ของอุตสาหกรรมสินค้า อุปโภคบริโภค
ด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง และได้ทดสอบประสิทธิภาพในการพยากรณ์ของตัวแบบพยากรณ์ราคา
หลักทรัพย์ ซึ่งได้น าผลลัพธ์ของประสิทธิภาพมาเปรียบเทียบ แสดงดังตารางที่ 2 
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ตารางที่ 2 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการประมาณค่าข้อมูล  

Regression 
Technique 

Regression Performance 
Mean Square 

Error 
Root Mean 

Square Error 
Root Relative 
Square Error 

R-square 

Neural Network 27.21 5.22 0.36 88.10% 
Linear Regression 77.44 8.80 0.62 77.40% 
k-Nearest Neighbor** 25.79 5.08 0.34 89.80% 
Support Vector 
Machine 

211.38 14.54 0.78 64.80% 

** คือเทคนิคที่มีความเหมาะสมในการสร้างตัวแบบการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์ 

  

 จากผลการวิเคราะห์ในตารางที่  2 พบว่าเทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbors) มี
ประสิทธิภาพในการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์สูงสุด โดยมีค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสอง (MSE) ต่ าสุด เท่ากับ 25.79 
รองลงมาคือเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) 27.21 และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
(Support Vector Machine) 211.38 เมื่อพิจารณารากที่สองของค่าเฉลี่ยผิดพลาดก าลังสอง (RMSE) พบว่า
เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุดยังคงมีประสิทธิภาพสูงสุด 5.08 รองลงมาคือเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม 5.22 และ
เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 4.54 ส าหรับค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ยสัมพัทธ์ (MRE) เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้
ที่สุดมีค่าต่ าสุด 0.34 รองลงมาคือเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม 0.36 และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
0.78 ส าหรับค่าสัมประสิทธิ์การตัดสินใจพหุคูณ (R-squared) เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุดมีค่าสูงสุด 89.80% 
รองลงมาคือเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม 88.10% และเทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 64.80% จากผลลัพธ์
ข้างต้น สรุปได้ว่าเทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุดมีประสิทธิภาพในการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์สูงสุด 

สรุปและอภิปรายผล 
 จากการศึกษานี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างตัวแบบในการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์ในกลุ่มอุตสาหกรรม
สินค้าอุปโภคบริโภค และเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้า
อุปโภคบริโภค ของแบบจ าลองการพยากรณ์ โดยใช้ข้อมูลที่ได้ท าการเก็บรวบรวมจาก ธนาคารแห่งประเทศไทย 
ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย ฐานข้อมูลดัชนีเศรษฐกิจการค้า เว็ปไซต์ Investing.com และข้อมูลเปิดเผย
ของกระทรวงพานิชย์ ระหว่างวันที่ 1 มกราคม 2561 ถึงวันที่ 30 กันยายน 2566 จ านวน 69 แถว  ซึ่งปัจจัยที่
ส่งผลต่อราคาหลักทรัพย์มีทั้งหมด 8 ตัวแปร ได้แก่ อัตราเงินเฟ้อ ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราดอกเบี้ยนโยบาย 
อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีตลาดหลักทรัพย์ ดัชนีความเชื่อมั่นผู้บริโภค ราคาน้ ามันดิบ และดัชนีอุตสาหกรรมดาว
โจนส์ (นวพล ยิ้มแย้ม, 2566), (สุพาพร ยันศรีสิริชัย, 2561) โดยน ามาวิเคราะห์ข้อมูลตามกระบวนการของ
มาตรฐานการท าเหมืองข้อมูลเพื่อพัฒนาแบบจ าลองการพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภค
บริโภค โดยได้พัฒนาขึ้นจาก 4 แบบจ าลอง ได้แก่ เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์       
แมชชีน เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด และเทคนิคการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น จากผลการวิจัยได้พบว่า แบบจ าลอง
การพยากรณ์โดยใช้เทคนิคเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด มีประสิทธิภาพการพยากรณ์ที่แม่นย าที่สุด โดยมีค่าผิดพลาดก าลัง
สองเฉลี่ย เท่ากับ 25.79 รากที่สองของค่าผิดพลาดก าลังสองเฉลี่ย เท่ากับ 5.08 รากที่สองของค่าสัมพัทธ์ เท่ากับ 
0.34 และค่าก าลังสองของค่าสหสัมพัทธ์ เท่ากับ 89.80% ซึ่งแสดงให้เห็นว่า มีความเหมาะสมต่อการน า
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แบบจ าลองดังกล่าวไปพยากรณ์ราคาหลักทรัพย์กลุ่มอุตสาหกรรมสินค้าอุปโภคบริโภคได้ดีกว่า ซึ่งสอดคล้องกับ
งานวิจัยของยศสยา แสงหิรัญ และสมชาย เล็กเจริญ (2561) ที่ได้ศึกษา ปัจจัยที่มีผลต่อการผันแปรของหุ้นกลุ่ม
เทคโนโลยีโดยใช้เทคนิคการท าเหมืองข้อมูล ผลการวิจัยพบว่า เมื่อทดสอบแบบจ าลองพบว่าการแยกประเภท
แบบการหาเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด มีประสิทธิภาพที่ดีที่สุด ซึ่งมีความแม่นย าอยู่ที่ร้อยละ 100 เทคนิคโครงข่าย
ประสาทเทียมที่มีค่า R2 เท่ากับ 88.10% และการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น ที่มีค่า R2 ท่ากับ 81.10% ตามล าดับ 
อีกทั้งยังสอดคล้องกับ Samruddhi and Kumar (2020) ที่ได้ศึกษาการคาดการณ์ราคารถยนต์มือสองโดยใช้
โมเดลเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด ผลโดยศึกษาพบว่า โมเดลเพื่อนบ้านใกล้ที่สุดให้ค่าความแม่นย าที ่85% โดยได้แบ่งกลุม่ 
K-Fold เป็น 5 และ 10 ส่วน ในการพัฒนาแบบจ าลองซึ่งแสดงให้เห็นว่าโมเดลมีความเหมาะสมที่สุด นอกจากนั้น
ยังสอดคล้องกับ Kück and Freitag (2021) ที่ได้ศึกษา การพยากรณ์ความต้องการของลูกค้าส าหรับการวาง
แผนการผลิตโดยใช้โมเดลเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด ผลการศึกษาพบว่า โมเดลเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด เป็นทางเลือกที่
น่าสนใจส าหรับการพยากรณ์ความต้องการของลูกค้าในภาคอุตสาหกรรม เนื่องจากมีความแม่นย าสูง และเหมาะ
กับชุดข้อมูลเวลาระยะสั้น 
 
ข้อเสนอแนะ 
 เพื่อให้ได้ข้อมูลการวิเคราะห์ที่ครอบคลุมมากยิ่งขึ้นอาจเปรียบเทียบโดยใช้แบบจ าลองการพยากรณ์อ่ืน
เพิ่มเติม เช่น เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจ เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก รวมถึงการประยุกต์ใช้เทคนิคแบบผสมผสาน 
(Hybrid Technique) หรือการเพิ่มชุดข้อมูลให้มีจ านวนมากขึ้น เพื่อพัฒนาประสิทธิภาพแบบจ าลอง และปรับ
ค่าพารามิเตอร์อ่ืน ๆ ให้เหมาะสม เพื่อให้เกิดประโยชน์สูงสุด 
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